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Odkrywajac tajemnice MoE: Poprawa zrozumienia i
wydajnosci Transtormeréw typu Mixture-of-Experts

Streszczenie popularnonaukowe

Najnowsze osiagniecia w dziedzinie sztucznej inteligencji przeksztatcity nasz cyfrowy swiat.
Duze modele jezykowe (ang. Large Language Models — LLM), takie jak ChatGPT, staly
sie poteznymi narzedziami zdolnymi do realizacji skomplikowanych zadan, jak generowanie
tekstow, tlumaczenie czy rozwiazywanie ogdlnych probleméw. Jednak modele te wymagaja
ogromnych zasobéw obliczeniowych ze wzgledu na duza liczbe parametréw i obszernosé zbiorow
danych treningowych.

Obiecujaca innowacja sa modele oparte na technice Mixture-of-Experts (MoE), ktore znaczaco
zwiekszaja wydajnosé tych systemow. Mozna to poréwnaé do zespotu specjalistow (ekspertow),
z ktorych kazdy doskonale radzi sobie z okreslonymi zadaniami. Gdy pojawia sie nowe zadanie,
model wybiera tylko tych ekspertow, ktorzy sa potrzebni w danej sytuacji, zamiast angazowac
caly zespol. Taka selektywno$¢ ogranicza wymagania obliczeniowe i poprawia efektywnosé.
Jedna z badanych przez nas wcze$niej technik jest granularno$é. Modele granularne MoE
zawieraja wieksza liczbe ekspertow, ale o mniejszych rozmiarach. Jak wykazalismy, takie
(granularne) modele MoE sa jeszcze bardziej efektywne niz tradycyjne modele (niegranularne).

Pomimo ich szerokich zastosowri, nasza wiedza na temat modeli MoE wciaz pozostaje
ograniczona. Celem tego projektu jest odpowiedz na kilka kluczowych pytan badawczych:

e (Czy istniejace techniki stuzgce do analizy tradycyjnych sieci neuronowych mozna efektywnie
stosowaé¢ do modeli MoE?

e Czy modele MoE zachowuja sie podobnie jak tradycyjne modele o bardzo szerokich
warstwach, czy tez oferujg unikalne korzysci?

e Jak granularno$¢ modeli MoE wplywa na reprezentacje (sposoby “myslenia”) tych modeli?

e Jaka role odgrywa mozliwo$¢ korzystania z wielu réznych Sciezek przetwarzania danych
w efektywnosci modeli MoE?

e W jakich praktycznych zastosowaniach granularne modele MoE przewyzszaja modele
niegranularne?

Odpowiadajac na te pytania, zamierzamy pogtebi¢ zrozumienie modeli MoE, co umozliwi
nam rozwijanie bardziej efektywnej, poteznej i tatwej w interpretacji sztucznej inteligencji.
Poprawa interpretowalnosci tych modeli jest kluczowa, aby technologie te byly transparentne
oraz bardziej godne zaufania.

Nasze wyniki wyznacza kierunki przysztych badan nad sztuczna inteligencja, przynoszac
korzyéci w wielu dziedzinach oraz przyczyniajac sie do powstawania inteligentniejszych, bardziej
dostepnych technologii.



