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ALEX: Lokalne, brzegowe i globalne obja$nienia
z’rozonych modeli uczenia maszynowego
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Objasnienia struktury modelu,
globalna istotno§¢ zmiennych,
globalne trasformacje

Celem projektu jest opracowanie metod badania
czarnych skrzynek, czyli ztozonych modeli uczenia
maszynowego, np. glebokich sieci, komitetéw pre-
dyktoréw, wysokowymiarowych modeli regresyj-
nych. Metody te: (1) zbuduja wyjasnienia - kluczowe
zmienne determinujgce odpowiedz modelu, (2) uza-
sadnig odpowiedZ modelu dla pojedynczej predykeji,
(3) przeprowadza diagnostyke modelu.

Metoda

Praca nad metodami eksploracji modeli predykcyj-
nych podzielona jest na trzy zadania badawcze: wyja-
$nienia lokalne (czgs¢ LIVE), wyjasnienia predykcji
(EXPLAIN) i wyjasnienia warunkowe (CONDA).

Planowane prace s3 kontynuacja badan pilotazo-
wych [Biecek2017, Dgbrowska2017, Paluszynska2017,
Staniak2017, Sitko2017]. W przypadku wyjasnien la-
séw losowych punktem wyjscia jest metoda random-
ForestExplainer [Paluszynska2017]. To rozwigzanie
pozwala lepiej zrozumie¢ ktoére zmienne odgrywaja
gltéwna role w podejmowaniu decyzji przez las (patrz
rysunek). Istniejaca implementacja wspiera klasycz-
ne lasy losowe. Bedzie ona rozszerzona aby wspierac
inne komitety predyktoréw. W przypadku badan nad
lokalnymi wyjasnieniami, prace oparte bedg o rozsze-
rzenia pakietu live - Local Interpretable (Model-agno-
stic) Visual Explanations, ktdéry jest rozszerzeniem
metody LIME [Ribeiro2016] na przypadek danych
mieszanych. W przypadku badan nad brzegowymi
wyjasnieniami, prace beda prowadzone w oparciu o
takie narzedzia jak krzywe partial dependence plots
[Greenwell 2017] oraz ich adaptacje dla danych jako-
s$ciowych.

Warunkowa odpowiedz modelu
brzegowe efekty dla jednej
lub dwdch zmiennych

Lokalna struktura modelu,
odpowiedz dla jednej obserwaciji
struktura w otoczeniu punktu

Wplyw rezultatow

Projekt ma fundamentalne znaczenie dla dalszego
rozwoju modelowania predykcyjnego z uzyciem zto-
zonych modeli. Czarne skrzynki sg coraz chetniej wy-
korzystywane, jednakze nawet najwyzsza skuteczno$¢
uzyskana podczas budowy modelu nie gwarantuje
jego poprawnosci.

Metody i narzedzia do wizualnej eksploracji mo-
deli uczenia maszynowego pozwolg na szybka identy-
fikacje bledow w strukturze czarnej skrzynki. Dodat-
kowo, zwiekszg interpretowalno$¢ modelu, ktora jest
istotna miedzy innymi w spersonalizowanej medycy-
nie czy regulowanym scoringu kredytowym. Stworzo-
ne przez moj zespol metody ulatwia oceng istotnosci
zmiennych w modelu oraz przeniesienie wyuczonych
regul na nowe modele.
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